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Obtenir des données de Twitter

Dans quel but, contexte de l’étude :
● Étude du graphe social ou des interactions ?
● Domaine d’étude bien circonscrit et limité ? (comptes, mots-clés, période 

temporelle, …)
● Captation a posteriori ou en temps réel ?
● Sampling ou exhaustivité ?

Dans notre cas :
● Analyse de la propagation d’information en français
● Comparaison avec les médias traditionnels



Approches possibles

Accès aux tweets :
● Payant : firehose, broker et API premium / enterprise
● Gratuit : API restreinte et scraping web

Les API :
● search : 7 jours d’historique
● streaming sample : 1% de tous les tweets
● streaming filter : critères de filtre sur requête



Volumétrie avec l’API sample
500 millions de tweets par jour

5 millions de tweets collectés

1%
via l’API

1,8% 
en 

français

5 millions de tweets collectés

90 000 tweets en français

0,2% 
sur 

l’actualité

90 000 tweets en français

180 tweets par jour



Approche proposée : optimisation de l’API filter
Objectif : couverture maximale des tweets en français sans biais de captation
● Utilisation de plusieurs clés d’accès

○ Dans la limite de ce qui est autorisé par Twitter (1 clé par chercheur sur le projet)
○ Dans la limite de ce qui est gérable pour les resources machine

● Requête de mots clés neutres (stop words)
○ Détermination de ces mots clés par analyse statistique du flux sample

● Répartition des mots clés de filtre sur les clés d’API disponibles
○ Aléatoirement
○ En tenant compte de leur cooccurrence

● Nombre maximal de tweets atteignable pour une clé d’API si requête idéale
○ 1%/1.8% = 55% des tweets français (~ 5 millions sur les 9 millions émis par jour)



Lorem ipsum dolor sit amet at 
nec at adipiscing03API Filter3

● lang: fr

● keywords: et, a, suis

Lorem ipsum dolor sit amet at 
nec at adipiscing01API Filter1

● lang: fr

● keywords: de, je, les
Lorem ipsum dolor sit amet at 
nec at adipiscing02API Filter2

● lang: fr 

● keywords: un, la, il
Ensemble 
de tweets 

C3,9

Lorem ipsum dolor sit amet at 
nec at adipiscing01API Sample Ensemble de 

tweets C1

Répartition aléatoire



Lorem ipsum dolor sit amet at 
nec at adipiscing03API Filter3

● lang: fr

● keywords: et, de, la, un, des

Lorem ipsum dolor sit amet at 
nec at adipiscing01API Filter1

● lang: fr

● keywords: je, suis
Lorem ipsum dolor sit amet at 
nec at adipiscing02API Filter2

● lang: fr 

● keywords: il, a
Ensemble 
de tweets 

C3,9

Lorem ipsum dolor sit amet at 
nec at adipiscing01API Sample Ensemble de 

tweets C1

Répartition selon la cooccurrence





Évolution jour par jour de la divergence de Kullback-Leibler entre la distribution des mots 
dans l’échantillon C1 et la distribution des mots dans chaque échantillon collecté

Approche proposée : évaluation



Approche proposée : évaluation



Comment évaluer la couverture de la captation ?
● On ne connaît pas le volume exact de tweets en français
● Tenir compte ou pas des retweets ?
● Étude comparée avec d’autres approches de captation
● Estimation par utilisateur

Approche proposée : évaluation







Approche proposée : limitations
● Tweets sans texte (y compris via sample)
● Identification de la langue parfois incertaine
● Capacité de gestion de gros volumes de tweets :-)



Architecture de la solution de captation


